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7-рaсм.  Вольт-aмпер хaрaктеристикaсининг 
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сиртининг сaрғaйиши ҳалатлари кузaтилгaн. Бу 
сaрғaйиш ҚПнинг бaъзи қисмлaридa унинг юзaсигa 
қоплaнгaн EVA плѐнкa қaтлaми билaн қуѐш элементи 
(ҚЭ) орaсидa пaйдо бўлгaнлиги aниқлaнгaн. Нaтижaдa, 
ҚЭ тушaѐтгaн қуѐш нурлaрининг бир қисми ушбу 
пуфaкчaлaрдa сочилиб кетиши оқибaтидa ҚЭгa етиб 
бормaйди. Сaрғaйиш натижасида ҚПлaрнинг чиқиш 
қуввaти P(W) эсa 1,01 бaрaвaргa кaмaйгaнлиги 
aниқлaнгaн [7]. 

Хулосaлaр. Олиб борилгaн тaдқиқотлaрдaн 
қуйидaгичa хулосa қилиш мумкин.Биринчидaн, узоқ 
вaқт дaвомидa эксплуaтaциядa бўлгaн қуѐш 
пaнеллaрининг бaъзилaридa улaрнинг сaмaрaдорлигигa 
сaлбий тaъсир кўрсaтувчи пуфaкчa шaклидaги 
нуқсонлaр пaйдо бўлиши мумкин экaн. Иккинчидaн, бу 
нуқсонлaр қуѐш пaнелининг юзaсигa қоплaнгaн EVA 
плѐнкa билaн фотоэлемент орaсидa жойлaшгaн бўлиб, 
қуѐш пaнелигa тушaѐтгaн нур EVA плѐнкa тaгидaги 
пуфaкчaлaр билaн тўқнaшиши нaтижaсидa турли 
йўнaлишлaрдa сочилaди вa фотоэлементгa тўлиқ етиб 
бормaйди. Бунинг нaтижaсидa улaрдa ишлaб чиқaргaн 
қуввaт 10% гaчa вa бaъзилaридa эсa 15-20% гaчa 
кaмaяди. Тaдқиқот объектидa ўрнaтилгaн HANHWA 
компaниясининг 198 тa қуѐш пaнеллaри орaсидa 8-10 тa 
нуқсонли пaнеллaр aниқлaнди. Бу компaния қуѐш 
пaнеллaридa дегрaдaция жaрaѐнлaри йилигa 1,8%, 
бошқa компaния пaнеллaридa бу жaрaѐн йилигa 0,8% 
ни тaшкил қилиши aниқлaнгaн. Хулоса  қилиб, қуѐш 
фотоэлектр станциялари  иш самарадорлигига таъсир  
кўрсатувчи бундай турдаги нуқсонли  қуѐш 
панелларига ўз вақтида техник хизмат кўрсатиш, 
яроқсиз ва нуқсонли қуѐш қуѐш панелларни 
алмаштириш оралиқ ҚФЭС сини ишлаш 
самардорлигини сақлаб туриш мумкин. 
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РЕЗЮМЕ. Ушбу мақолада Узбекистон реал иқлим шароитда қуѐш панелларнинг юзасида келадиган нуқсонларни электр 
энергияси ишлаб чиқариш самарадорлигига таъсир ҳақида қисқача маълумот берилган.   

РЕЗЮМЕ. В данной статье представлена краткая информация о влиянии дефектов поверхности солнечных панелей в 
реальном климате Узбекистана на эффективность производства электроэнергии.  

SUMMARY. This article provides brief information about the effect of defects on the surface of solar panels in the real climate of 
Uzbekistan on the efficiency of electricity production. 
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KIRISH. Sun'iy intellekt tizimidagi YOLO(You only 

look once) algoritmi umumiy maqsadli ob'ektni aniqlash 
vazifasi bo'yicha tengdoshlaridan ancha oldinda. Ayniqsa, 
qisqa soniyada kadrlar tezligi, ya'ni unumdorligi bo'yicha 
YOLO barcha tengdoshlaridan bir necha barobar tezroq. 
Buning sababi shundaki, YOLO algoritmi bitta regressiya 
tarmog'i orqali bir marta o'tkazish orqali ob'ektni aniqlash 
vazifalari bo'lgan ob'ektlarni lokalizatsiya qilish kirish tas-
viridagi ob'ektlar yoki hududlarning o'rnini aniqlash va tas-
niflash operatsiyalarini bajaradi. Boshqacha qilib aytadigan 
bo'lsak, YOLO algoritmining tushuntirishida aytilganidek 
(Siz faqat bir marta ko'rasiz), YOLO har bir kiritilgan tasvir 
ustidan faqat bir marta o'tadi va ob'ektning joylashuvi va 
sinflarini yuqori aniqlik bilan amalga oshirishi mumkin. 
Shu sabablarga ko'ra, biz ushbu tadqiqotda sun'iy intellekt 
yondashuvlari bilan biopsiya tasvirlarini qayta ishlash or-
qali prostata saratonini aniqlash va tashxislashda yordam 

beradigan avtomatlashtirilgan tizimni ishlab chiqish uchun 
OLO  algoritmidan foydalanilgan ma`qul.. 

Mavzuning dolzarbligi: Biopsiya tasvirlarida prostata 
saratonini aniqlash uchun mashinani o'rganish va YOLO 
metodologiyasining integratsiyasi sun'iy intellektdagi eng 
zamonaviy yondashuvni ifodalaydi, ushbu innovatsion 
tizim diagnostika aniqligini oshirish, tahlillarni tezlashtirish 
va kasallikni erta aniqlashga hissa qo‗shish, shu orqali 
prostata saratoni diagnostikasi va davolash sohasidagi be-
morlarning natijalarini yaxshilaydi. 

ASSOSIY QISM. Mukkamal ishlab chiqilgan YOLO 
algoritmini qayta tayyorlash va chiziqli va RBF(Radial Ba-
sis Function) SVM(Support Vector Machine) klassifikator-
larini Yolo bilan birlashtirish orqali tavsiya etilgan prostata 
saratonni aniqlash va tasniflash tizimining umumiy tuzilishi 
quyidagicha ishlab chiqildi.  

https://minenergy.uz/uz/lists/view/77
https://aip.scitation.org/doi/abs/10.1063/5.0113482
https://aip.scitation.org/journal/apc
https://aip.scitation.org/journal/apc
https://doi.org/%2010.1063/5.0113482
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(1) f(x)=Sigmoid(x)=
  

    
 

(2) f(x)=Tanh(x)=
      

      
 

1-formula sigmoid funksiyasi neyron tarmoqlarida 
qo‘laniladi  0 dan 1 qiymatlarni qabul qiladi. 

 

3-rasm. YOLO algoritimining umumiy tuzilishi, balandligi 
608 pixel kengiligi 608 3 ta kanallar orqali biopsiy tasviri 
kiradi va yashirin arxitektura orqali 7x7x30 qismlarga 
ajratilib(x,y,w,h obj score) matrisa xosil qilinadi va class 
pobablity bilan solishtiriladi. 

Diagrammada w1 va w2 qaror qabul qilish 

funksiyasining chegarasini belgilovchi normal yoki vazn 

vektorlari, y (−1), y (+1), sinflar uchun giperplan funksiya-

lari (1 - ob'ekt, -1 - ob'ekt bo'lmagan), x (1) va x (2) - beril-

gan kirish tasvirining xususiyat vektorlari va b - egilish. 

RBF SVM algoritmi ham chiziqli SVM usuliga o'xshaydi, 

lekin chiziqli funksiya o'rniga radial asosli chiziqli bo'lma-

gan funksiya.  

 

4-rasm. Ko'krak saratoni ma'lumotlar to'plami.YOLO 
metodi bilan aniqlanganda 212 ta nosog'lom va 357 ta 
sog'lom ma'lumotlar namunasi. 
Sinov natijalari 4.-rasmda ko'rsatilgan. Ko'krak bezi sara-
toni ma'lumotlar to'plamida jami 569 ta namuna mavjud 
bo'lib, ulardan 212 tasi nosog'lom va 357 tasi sog'lom 
ma'lumotlardir. 

 

5-rasm. Atributning muhimligi gistogrammasi.YOLO 
metodida  tasvirni aniqlashda 30 xususiyati olinadi 

 

6-rasm. Xususiyat muhimlik koeffitsienti bo'yicha 
tanlangan xususiyatlarning zichlik taqsimoti. Yashil - 
sog'lom, qizil - nosog'lom namunalar taqsimlanadi. 

 

7-rasm. Bu xususiyat muhimlik koeffitsientiga ko'ra 
tanlangan xususiyatlar bilan o'qitilgan SVM tizimining 
tasnifi hisobotidir.Ushbu rasmda Sog‘lom, Nosog‘lomlar 
yolo metodidagi aniqlilik darajasi  ko‘rasatilgan.   

 

8-rasm. Oldinga ketma-ketlik usuli bilan tanlangan 
xususiyat taqsimoti. Yashil - sog'lom, qizil - nosog'lom 
namunalar taqsimlanadi. 

 

10-rasm. Bu oldinga ketma-ket xususiyatlarni tanlash usuli 
bo'yicha tanlangan xususiyatlar bilan o'qitilgan SVM 
tizimining tasnifi hisobotidir. Ushbu rasmda Sog‘lom, 
Nosog‘lomlar yolo metodidagi aniqlilik darajasi  
ko‘rasatilgan. 

 

11-rasm. Orqaga ketma-ket usul bilan tanlangan xususiyat 
taqsimoti. Yashil - sog'lom, qizil - nosog'lom namunalar 
taqsimlanadi. 

 

12-rasm. Bu oldinga ketma-ket xususiyatlarni tanlash usuli 
bo'yicha tanlangan xususiyatlar bilan o'qitilgan Ushbu 
rasmda Sog‘lom, Nosog‘lomlar yolo metodidagi aniqlilik 
darajasi  ko‘rasatilgan. 

 

13-rasm. Korrelyatsiya koeffitsienti bo'yicha tanlangan 
xususiyatlarning zichlik taqsimoti. Yashil - sog'lom, qizil - 
nosog'lom namunalar taqsimlanadi. 
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14 -rasm. Korrelyatsiya koeffitsienti bo'yicha tanlangan 
xususiyatlar bilan o'qitilgan SVM algoritmining tasnifi 
hisoboti. Ushbu rasmda Sog‘lom, Nosog‘lomlar yolo 
metodidagi aniqlilik darajasi  ko‘rasatilgan. 
 

 

15-rasm. Barcha atributlar bilan o'qitilgan SVM algo-
ritmining tasnifi hisoboti. Ushbu rasmda Sog‘lom, No-
sog‘lomlar yolo metodidagi aniqlilik darajasi  ko‘rasatilgan. 

XULOSA. Mashinani o'rganish yoki chuqur o'rganish 
algoritmlari uchun yana bir muhim jihat - bu xususiyatlarni 
tanlash va chiqildi. Xususiyatlarni tanlash va chiqarishning 
ko'plab usullari mavjud. Xususiyatlarning ahamiyatiga 
ko'ra, ushbu tadqiqotda model bo'yicha tanlash, ketma-ket 
xususiyat  tanlash   va   korrelyatsiya   koeffitsientiga  ko'ra  

xususiyat tanlash afzalroqdir. Xususiyatning ahamiyati - 
odatda regressiya usulidan foydalangan holda, bitta kirish 
X 1 xususiyati va chiqish Y klassi o'rtasidagi munosabatni 
hisoblaydigan yondashuv . Maqolada xususiyatni tanlash 
uchun Ridge regressiya usuli ishlatilgan. Atribut ahamiyati 
koeffitsienti qiymatlaridan tashkil topgan gistogramma na-
tijalari 7-rasmda va zichlikni taqsimlash funksiyasi grafi-
klari 8-rasmdagi o'rtacha atribut muhimlik koeffitsienti 
bo'yicha olingan xususiyatlar tarkibiga kiritilgan ma'lu-
motlarning sog'lom va nosog'lom chiqishi sifatida aks et-
tirilgan. Ushbu tanlangan xususiyatlar bilan o'qitilgan tiz-
imning aniqligi 90% ni tashkil qiladi va batafsil ma'lumot 
8-rasmda ko'rsatilgan. Model va ketma-ket xususiyatlarni 
tanlash va ular bilan o'qitilgan oldinga va orqaga qarab 
qo'llab-quvvatlovchi vektor mashinasiga ko'ra, aniqlik 
94,15% va 94,73% ni tashkil qiladi va xususiyatlarni 
taqsimlash va tasniflash hisoboti natijalari 7-rasm, 8-
rasmda ko'rsatilgan.  va mos ravishda 9-rasm. 
Xususiyatlarni chiqish bilan xususiyatlarning korrelyatsiya 
koeffitsientiga ko'ra ham tanlash mumkin. Ushbu usulda 
Ridge regreson yondashuvidan foydalanib, xususiyatlar 
kirish atributi va chiqishga bog'liq qiymatlar o'rtasidagi 
korrelyatsiya koeffitsientlariga ko'ra tanlanadi. haroratning 
korrelyatsiya xaritasi ko'rsatilgan. Xususiyatlar korrelyatsi-
ya koeffitsientlari va p-qiymatini hisobga olgan holda tan-
lanadi. Ushbu maqolada p qiymati 0,05 bo'lgan xususiyatlar 
tanlangan. 
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REZYUME. Ushbu maqola mashinani o‗rganishga va chuqur o‗rganishga asoslangan ko‗plab usullar sinab ko‗rildi. 
Xususan, chuqur oʻrganishga asoslangan umumiy maqsadli obyektni aniqlash algoritmlari boʻlgan R-CNN, Fast R-CNN, 
Faster R-CNN, SSD va Yolov kabi koʻplab algoritmlar operatsion unumdorlik, aniqlash va tasniflash aniqligi nuqtayi naz-
aridan baholandi. Baholashlar natijasida Yolov algoritmi biz ushbu tadqiqotda maqsad qilgan avtomatik diagnostika tizimi 
uchun eng mosi tanlandi. Chunki Yolov algoritmi bilan tengdoshlari bilan solishtirganda tasvirni qayta ishlash tezligi va 
aniqligi bo‗yicha ham yaxshi natijalarga erishilganligi ko‗rinib turadi. 

РЕЗЮМЕ. В этой статье было протестировано множество методов, основанных на машинном обучении и глу-
боком обучении. В частности, многие алгоритмы, такие как R-CNN, Fast R-CNN, Faster R-CNN, SSD и Yolov, кото-
рые представляют собой алгоритмы обнаружения объектов общего назначения, основанные на глубоком обучении, 
были оценены с точки зрения операционной производительности, обнаружения и классификации точность.  В ре-
зультате оценок алгоритм Yolov был выбран как наиболее подходящий для автоматической диагностической си-
стемы, к которой мы стремимся в этом исследовании. Потому что видно, что с алгоритмом Yolov были достигнуты 
лучшие результаты с точки зрения скорости обработки изображений и точности по сравнению с его аналогами. 

SUMMARY. Throughout this article, many methods have been tested based on machine learning and deep learning. In 
particular, many algorithms such as R-CNN, Fast R-CNN, Faster R-CNN, SSD, and Yolov, which are general-purpose 
object detection algorithms based on deep learning, were evaluated in terms of operational performance and detection and 
classification accuracy. As a result of the evaluations, the Yolov algorithm was selected as the most suitable for the auto-
matic diagnostic system that we aim for in this study. Because it can be seen that better results have been achieved with the 
Yolov algorithm in terms of image processing speed and accuracy compared to its peers. 
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